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OBJECTIFS

Saisir les grands concepts et le vocabulaire
de l'lA.

Comprendre les mecanismes de I'lA.
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QUELQUES POINTS DE REPERE
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« DEFINITION » D'ALAN TURING

Le jeu de l'imitation :

Décrit par Alan Turing en 1950 dans sa publico’rion E] ;

Computing Machinery and Intelligence, ce test consiste
a mettre un humain en confrontation verbale a I'aveugle .
avec un ordinateur et un autre humain. Si la personne —
qui engage les conversations n'est pas capable de dire A

lequel de ses interlocuteurs est un ordinateur, on peut

considérer que le logiciel de I'ordinateur a passé avec 9 - .?J

succes le test. Cela sous-entend que 'ordinateur et
'humain essaieront d'avoir une apparence sémantique

o
humaine.
Source : Wikipedia
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DEFINITION DONNEE PARL'IA ACT

Version « officielle » :

Un «systéme d'IA» est un systéme automatisé qui est congu
pour fonctionner a différents niveaux d’autonomie et peut

faire preuve d’'une capacité d’‘adaptation aprés son
déploiement, et qui, pour des objectifs explicites ou

. . . / . \ . / /. . e \
implicites, déduit, a partir des entrées qu'il recoit, la maniere
de générer des sorties telles que des prédictions, du contenu,
des recommandations ou des décisions qui peuvent influencer

les environnements physiques ou virtuels

e
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EN PRATIQUE :

Le plus souvent, en 2026, on parle
d'intelligence artificielle

lorsqu’on évoque un logiciel ou un systéme qui utilise ou qui
a utilisé

I'apprentissage automatique (machine learning).
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L'APPRENTISSAGE AUTOMATIQUE

* Souvenez-vous de "MYCIN"...

* La création d'un systeme (ou “modéle”) capable
d'étre “expert” a demandé un travail
considérable :

* Interviews

* Codage des connaissances en régles (7500 pour Mycin) :
- Sl
* 1) LA COLORATION DE L'ORGANISME EST GRAM-, ET
* 2) LA MORPHOLOGIE DE L'ORGANISME EST COCCI, ET
* 3) LE MODE DE DEVELOPPEMENT DE L'ORGANISME EST EN
COLONIES

— ALORS : IL EXISTE UNE EVIDENCE SUGGESTIVE (0.7) QUE
L'IDENTITE DE L'ORGANISME EST STAPHYLOCOCCUS

®:
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L'APPRENTISSAGE AUTOMATIQUE

* Ne peut-on pas écrire un algorithme qui fait cela 7

Gram Cocci Colonies Résultat
+ Oui Non E. COL
Oui Oui STAPHYLOCOCCUS
+ Non Non E. COL
+ Non Oui E. COL
Non Non ENTEROBACTER
Oui Oui STAPHYLOCOCCUS
- Oui Non PSEUDOMONAS
+ Oui Non E. COL
Oui Oui STAPHYLOCOCCUS
+ + + ‘
+ + +
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L'APPRENTISSAGE AUTOMATIQUE

* Ne peut-on pas écrire un algorithme qui fait cela 7

Gram Cocci Colonies Résultat
+ Oui Non E. COL
Oui Oui STAPHYLOCOCCUS
+ Non Non E. COL
+ Non Oui E. COL
- Non Non ENTEROBACTER
Oui Oui STAPHYLOCOCCUS
- Oui Non PSEUDOMONAS
+ Oui Non E. COL
- Oui Oui STAPHYLOCOCCUS
+ + + ‘
+ + +
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L'APPRENTISSAGE AUTOMATIQUE

® Ne peut-on pas écrire un algorithme qui fait cela ?

Algorithme :> Modele
Données

apprentissage

* 1) LA COLORATION DE L'ORGANISME EST GRAM-, ET
* 2) LA MORPHOLOGIE DE L'ORGANISME EST COCCI, ET
* 3) LE MODE DE DEVELOPPEMENT DE L'ORGANISME EST EN
COLONIES
— ALORS : IL EXISTE UNE EVIDENCE SUGGESTIVE (0.7) QUE L'IDENTITE
DE L'ORGANISME EST STAPHYLOCOCCUS




L'APPRENTISSAGE AUTOMATIQUE

* |l suttit de donner a l'algorithme
suffisamment d'exemples corrects
pour qu'il « devine » les regles.
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UN NEURONE ARTIFICIEL

Inputs

Dendrites
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ARCHITECTURE EN COUCHES
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Input layer

-> Playground



https://playground.tensorflow.org/

LE DEEP LEARNING

* Supprime l'algorithme d'extraction des caractéristiques au prix
d'un apprentissage plus long et d'un modele plus complexe
Machine Learning

G — |Gy — 7578 —

Input Feature extraction Classification Output

Deep Learning

Gy —

Input Feature extraction + Classification

=—O0—
‘ % Deep Learning based Automated Feature Engineering \\?
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RESEAUX CONVOLUTIFS

* Détection de « caractéristiques » a plusieurs échelles

Input Output
Pooling Pooling Pooling =
7% L 102 | Horse
7N = 3 _ SR Zebra
. e 01 ’
-~ = - PR Dog
o ’ SoftMax
Convolution Convolution Convolution ; Activation
+RelU +RelLU +RelU Function
« Feature Maps , L Connected |
Layer
Feature Extraction Classification Probabilistic
Distribution
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U-NET POUR LE CONTOURAGE

1 64 64

128 64 64 2

Convolution multi- ouput
échelle pour " L
retrouver des

entités sur une
image

¥
¥
¥

388 x 388 '

392 x 392
388 x 388

572 x 572
570 x570
568 x 568

4
¥ 128 |
=

280 '
2002
[—
[ E—
1982 !
1962 !

2842
282

512 1024 512
Sl — ¢ IsE-a # max pool 222

1024 3 4 up-conv 2x2 w0

& | > |
‘ €\> & & S =» conv 1x1
o™ o

!’ 256 256 512 256 '
2 zDIZD gmtﬂf] =» conv 3x3, RelL,U
L :" Y == copy and crop <O~
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LA QUESTION DE L'EXPLIQUABILITE

* La réponse tinale est le résultat d'un grand nombre de calculs abstraits

* Les résultats intermédiaires n'ont pas de signitication

I est impossible de véritier comment est obtenu le résultat final
Mais s'il est possible de vérifier & \\ VRS LR
e T S

cette réponse finale,
cela peut étre acceptable :
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L'IA GENERATIVE

* Création de contenu :
— Texte = ChatGPT, Grok, Copilot, Gemini, Claude...
— Son = Deeptake vocaux, musiques automatiques, ...
— Images = DallE, Midjourney, Stable Diftusion...

— Vidéos = Runway, (Sora), Veo 3, Seedance...

* Nécessite des phases d'apprentissage (non supervisé) trés
lourdes

* Sujette aux “hallucinations” (pure invention)
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GENERATION DE TEXTE

Grands Modéles de Langage (LLM)

Entrainés sur des milliards de textes (merci Internet & Wikipedia)
dans toutes les langues...

Peut connaitre une seconde phase d'apprentissage pour se
spécialiser dans un domaine ou étre restreint & un corpus limité

Fonctionne en générant des mots “plausibles” successivement

~ Extrémement performant pour les manipulations quand on lui fournit les
données (résumé, idées, traductions...) ou lorsque qu’on lui demande de
travailler sur des idées « communes »

Mais pas de raisonnement (pas de “modele” du monde réel) o
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LE RAG

’ V4 . triev text
« G eneration Reference rom refevant
, documents Smoedding documents
Augmentée de

Recuperation »

find relevant

documents by Context
' [ User query ] er':ble'dlc\,i{l,g - comparing [ chunks 1
(Retrieval Augmented embecings

Generation)

f Augmented \

query e.g.

> Answer the above,

Exemple : NotebookLM e

<chunk 2>,

mais beaucoup N
d'autres...

[ Response }
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AUTRES EVOLUTIONS RECENTES

MCP (Model Context Protocol) Modéles trés gros (plus de

Systémes d'interopérabilité pour 100 milliards de parametres)
permettre aux modeles

, \ * Plus de parameétres => plus
d'accéder a toutes formes de P P

données d’hallucinations
Agents d'1A Modeles locaux (moins de
* Agit (& votre place) 100 milliards de parametres)

* Créés par « dis’rillo’ricT\\f
+ + + o
22 1 P=

T
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IMAGES ET VIDEO

Création de contenu a partir d'une description

“A tranquil Zen garden with cherry
blossom trees, a small bridge, and
koi fish swimming in a pond.”



https://mspoweruser.com/best-midjourney-prompts/

IMAGES ET VIDEO

Forward diffusion

La diffusion : une
R g technique de
Noise strongth 1 Noise strength2 Noiee strength 3 Noise strength 4 « débrui’rage »
Rewems el . intelligent poussée @
o R S |’ extréme...

Image

Pnledicted | ] il 1 ‘\/(CY

r11 @) JEE
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L’IA : UNE PANOPLIE D'OUTILS

Intelligence Artificielle

@pprentissage Automatique

rDeep Learning

Détection
Anomalies

Anticipation Ameélioration
Activité Images

Validation
biologique

_ Systémes Experts

Outils de
planification

Contourage
automatique

Aide au
diagnostic

_Apprentissage supervisé

1A Générative

ChatGPT
Synthése

de voix

Traduction

Création
images et
vidéos

|\

.
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EN CONCLUSION

L" “Intelligence Artificielle” n'est pas partaitement définie

C'est un algorithme parfois trés complexe et avec des milliards de
parametres (environ 1000 milliards pour les plus gros LLM)

Est capable de reproduire des taches (tres) ditficiles, sans se fatiguer, si
elle a été entrainée correctement

L'originalité et la créativité restent des problemes ditficiles

Souvent plus de l'imitation que du raisonnement

Encore peu (pas ?) d'algorithmes généraux, méme dans un domaine-
limité P —
+ + + ?
+ + + A
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LA PLATEFORME DINUSA

https://tormation.dinusa.ehesp.tr

* Inscrivez-vous sur la plateforme

DINUSA |

* Des contenus disponibles
gratuitement et d'autres a venir

* Restez informés sur les
nouveautes

e
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https://formation.dinusa.ehesp.fr/
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